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Seq 2 SeqSeq 2 Seq

1

✓ 입력시퀀스를받아출력시퀀스를뱉는
구조의모델

✓ 인코더는입력을순차적으로받아
context vector를반환

✓ 디코더는 context vector와이전
단계에서예측한단어를통해순차적으로
단어를예측



TransformerTransformer

2

✓ Seq2Seq모델에서는,입력시퀀스의
정보가 context vector로압축되는
과정에서손실이발생
– attention을통하여보정

✓ attention을보정의용도로사용하는것이
아닌, attention만으로인코더와디코더를
구성

✓ RNN기반구조와다르게순차적으로
입력을받지않음



AutoencoderAutoencoder

3

✓ Autoencoder는,입력된값을압축한뒤
다시원본으로복원하는모델

✓ 압축부분을Encoder,복구부분을
Decoder

✓ 앞에서본 context vector와같은,
latent vector가존재

✓ Encoder는데이터를 latent로잘
나타내도록학습,Decoder는데이터를잘
복원하도록학습



Variational AutoEncoderVariational AutoEncoder

4

✓ Variational AutoEncoder(VAE)는Autoencoder구조에확률분포를추가한것
✓ Encoder를통해만들어진 latent vector에가우시안분포를이용해영역을디자인



Variational AutoEncoderVariational AutoEncoder

5

✓ 가우시안분포들의평균과표준편차를
통해,영역을만들수있음

✓ VAE의Encoder는 latent vector를
만드는것이아닌,가우시안분포들의
평균과표준편차를학습

✓ Decoder는해당영역에서임의샘플링을
통하여 latent vector를얻어내고,
데이터를복원함



Variational AutoEncoderVariational AutoEncoder

6

✓ Decoder가임의샘플링을통해결과물을만들어내면,역전파는어떻게디코더까지
전파되는가?

✓ ReparametrizationTrick을사용
✓ 먼저, latent vector z는N(µ, σ2)를따르고,이는미분불가능함
✓ z = µ+ σ · ϵ, (ϵ은N(0, 1)에서샘플링한상수)으로바꾸어쓴다
✓ ϵ의정규분포를알고있기때문에,몬테카를로방법을사용하여미분가능한식으로근사시킬수

있음



Variational AutoEncoderVariational AutoEncoder

7

✓ VAE의 loss function으로는MeanSquaredError나BinaryCross-Entropy를사용
✓ 이미지복원의정확함뿐만이아니라,Encoder가적절한가우시안분포를만드느냐를

판정해야함
✓ µ와 σ에서의확률분포가정규분포와얼마나가까운지를계산하는데KLDivergence를사용

KLDivergence= DKL[q(z|x)||p(z)]

✓ 어떠한분포 q(z|x)와지정한분포 p(z)와의차이를측정



Variation AutoEncoderVariation AutoEncoder

8

✓ AutoEncoder와Variational AutoEncoder의 latent space비교
✓ VAE가좀더정규분포에가까운공간을만드는것을볼수있음



Variation AutoEncoderVariation AutoEncoder

9

✓ 2차원 latent space를시각화한이미지
✓ 비슷한숫자끼리인접한것을알수있음



Variation AutoEncoderVariation AutoEncoder
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✓ AE와비교해서,VAE의복원이입력데이터에더근접한것을알수있음
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